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บทคดัย่อ 

บทความนีÊนาํเสนอวิธีการปรับปรุงการตรวจรู้มะเร็งผิวหนงัโดยการ

หาขอบของบริเวณผิวหนงัดว้ยอลักอริทึมแบบงูร่วมกบัวิธีการเรียนรู้ของ

เครืÉ องหลายแบบวิธีเพืÉอการวิเคราะห์โรคมะเร็งผิวหนัง โดยทําการ

ออกแบบกลุ่มขอ้มูลและใช้โมเดลของการเรียนรู้ของเครืÉ องด้วยวิธีการ

เพืÉอนบ้านใกล้ทีÉ สุด (KNN) โครงข่ายประสาทเทียม (ANN) Adaptive 

Boosting (AdaBoost) Stochastic Gradient Descent (SGD) แ ล ะก ารถ ด 

ถอยโลจิสติกส์ โดยวิธีการดังกล่าวนีÊ ไดน้าํเทคนิคการผูกมวลนํÊ าหนกัมา

ใชจ้ากคา่ของนํÊ าหนกัทีÉมอบหมายจากขอ้มูลการเรียนรู้และไดค้่าคะแนน 

แนวทางการประเมินแบบเมทริกซ์ วิธีการของอัลกอริทึมแบบงูและ

ค่าพารามิเตอร์เซตเพืÉอหาขอบภาพมะเร็งผิวหนัง โดยกําหนดรูปทรง

พืÊนฐานทางเรขาคณิตมาช่วยแกปั้ญหา พบว่ามาตรฐานความแม่นยาํ การ

เรียกคืน  คะแนน Fř และพืÊนทีÉใต้เส้นโคง้เพืÉอนํามาสร้างเป็นเวกเตอร์

นํÊาหนกัเพืÉอหาแนวทางในการเรียนรู้ กลุ่มการเรียนรู้และผลการทดสอบ

โดยอาศยัชุดของขอ้มูลภาพถ่ายผิวหนงัมาใชใ้นการทดสอบ โดยแบ่งภาพ

ของผิวหนังปกติจาํนวน ř,śşŚ ภาพ ภาพมะเร็งผิวหนงัจาํนวน ř,ŜśŚ ภาพ 

ภาพผิวหนงัอักเสบจาํนวน ŚŝŜภาพ ใชเ้ป็นชุดขอ้มูลสําหรับการเรียนรู้ 

และภาพทีÉใช้ในการทดสอบอีกกลุ่มหนึÉงใชเ้ป็นชุดขอ้มูลทดสอบจาํนวน 

ŞŘŘ ภาพเพืÉอใช้สําหรับเพิÉมประสิทธิภาพการตรวจรู้ จากผลการวิจัย 

โปรแกรมทีÉพฒันาสามารถวิเคราะห์ภาพทดสอบด้วยความรวดเร็วและ

ใหผ้ลการแยกแยะความถูกตอ้งของขอ้มูลทีÉอยูใ่นฐานการเรียนรู้และนอก

ฐานการเรียนรู้ทีÉ šš.şŜ % และ Šś.ś % ตามลาํดบั 

คําสําคัญ: มะเร็งผิวหนัง การตรวจรู้ การหาขอบ อัลกอริทึมแบบงู การ

เรียนรู้ของเครืÉอง 

Abstract 

This paper proposed the method for improving skin cancer 

detection by finding the edges of skin regions with snake algorithm with 

several machine learning methods for analyze skin cancer disease by 

design dataset and used a machine learning model using the nearest 

neighbor (KNN) method, artificial neural networks (ANN), Adaptive 

Boosting (AdaBoost), Stochastic Gradient Descent (SGD), and Logistic 

Regression. By this method, the mass binding technique was applied 

from the value of the assigned weight from the learning data and 

obtained the score, matrix assessment model, method of the snake 

algorithm and the set of parameters to find the edges of the skin cancer 

images based on the basic geometric shapes to solves the problem found 

that the standard accuracy, recall, F1 score, and area under the curve 

used to generate weight vectors to find learning guidelines. Learning 

groups and test results based on a set of skin image data were used for 

testing of 1,372 images of normal skin, 1,432 images of skin cancer, 

254 images of dermatitis skin were used as the learning data set and 

another group of test image is used as test data set of 600 images are 

used for increase detection efficiency. From this research, the developed 

program can analyze the test images with a high speed and yielded the 

accuracy of the data in the learning base and outside the learning base at 

99.74% and 83.3% respectively. 

Keywords:  Skin Cancer, Detection, Edge Detection, Snake algorithm, 

Machine Learning 

1. บทนาํ 

โรคมะเร็งผิวหนงั (Skin cancer) เป็นโรคทีÉเซลลผิ์วหนงัชัÊนเยืÉอบุผิว 

เกิดจากความผิดปกติในการเจริญเติบโตและการแบ่งตวัของเซลลผิ์วหนงั

ทีรวดเร็วผิดปกติ โดยทีÉ ร่างกายไม่สามารถควบคุมได้จนกลายเป็น

เซลล์มะเร็งในทีÉสุด ซึÉ งสามารถเกิดขึÊนได้กบัผิวหนังทุกส่วนในร่างกาย 

[ř] โรงมะเร็งผิวมกัจะเจอในกลุ่มของประชากรในช่วงอาย ุŜŘ-ŞŘ ปี และ

มีโอกาสเกิดขึÊนกบัทกุเพศ [Ś] ตามรายงานของ WHO (องคก์รการอนามยั

โลก) ในปี Śŝŝš มะเร็งผิวหนงัอยูล่าํดบัทีÉ řš เป็นสาเหตุการเสียชีวิต และ

จาํนวนผูป่้วยเพิÉมขึÊนประมาณ ř.ş ลา้นคนทัÉวโลก [ś] การวินิจฉัยโรคใน

ระยะเริมต้นมีความสําคญัอย่างยิÉงต่อการรักษา ในขัÊนตอนการวินิจฉัย

มะเร็งผิวหนังแพทยห์รือผูเ้ชีÉยวชาญจะใชก้ลอ้ง dermoscope ตรวจดูรอย

โรคบนผิวหนงั ซึÉ งกลอ้ง dermoscope นีÊ เป็นเครืÉองมือทีÉถูกพฒันาขึÊนเพืÉอ

ดูลกัษณะของรอยโรคและหาสัญญาณการเกิดมะเร็งผิวหนังชนิดต่าง ๆ 

[Ŝ] จากงานวิจัยก่อนหน้าพบว่ามีงานวิจัยทีÉ มีความเกีÉ ยวข้องกับการ

วินิจฉัยโรคจากภาพผิวหนงัโดยอาศยัภาพถ่ายของผิวหนงัแบ่งเป็น Ś กลุ่ม 

กลุ่มทีÉ ř การเรียนรู้ตน้แบบทีÉมีเป้าหมาย (Supervised Learning) และกลุ่ม

ทีÉ Ś การเรียนรู้ตน้แบบทีÉไม่มีเป้าหมาย (Unsupervised Learning) [ŝ] โดย
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ผู ้วิจ ัยมุ่งเน้นศึกษาในกลุ่มทีÉ ř โดยมีแนวทางจากการทํางานวิจัยของ

งานวิจยัก่อนหน้า[Ş-Š] โดยอาศัยขัÊนตอนกระบวนการคิดวิเคราะห์ใน

รูปแบบของปัญญาประดิษฐ์ทีÉประกอบดว้ยองคป์ระกอบยอ่ยต่าง ๆ เช่น

การ เรียน รู้ขอ งเค รืÉ อง (Machine learning) การเรียนรู้ เชิงลึก  (Deep 

Learning) โดยนํามาสอนให้คอมพิวเตอร์เข้าใจและตอบสนองต่อชุด

ขอ้มูลภาพ  

โด ยการประ ม วลผ ล ภ าพ กับ รู ปร่ างแ ล ะโ ครงร่างข อ งภ าพ 

(Morphological Image Processing) คือ กระบวนการประมวลผลภาพโดย

การเปลีÉยนแปลงลกัษณะรูปร่างหรือโครงสร้างของภาพ การดาํเนินการ

เกีÉยวภาพขัÊนพืÊนฐานโดยทัÉวไปไดแ้ก่ การขยายภาพ (Dilation) การยอ่ภาพ 

(Erosion) และ การหาโครงสร้างหลกัของภาพ (Skeleton) โดยการขยาย

ภาพ คือ การเพิÉมขนาดภาพโดยมีสัดส่วนเท่ากันทัÉวทัÊงภาพ (Uniform) 

การยอ่ภาพ คือการลดขนาดภาพโดยมีสัดส่วนเท่ากนัทัÉวทัÊงภาพ ส่วนการ

หาโครงสร้างของภาพ เป็นกระบวนการหาโครงสร้างหลกัของวตัถุ โดย

จะกล่าวรายละเอียดต่อไปตามหัวขอ้ทีÉ Ś.ř นอกจากนัÊนยงัมีวิธีการใชโ้อ

เปอเรชัÉนอืÉน ๆไดแ้ก่การ Opening และ Closing เป็นตน้  

ดงันัÊนงานวิจยันีÊ จึงมีวตัถุประสงคเ์พืÉอนาํเสนอการพฒันาการตรวจ

วิเคราะห์ภาพเพืÉอการวินิจฉัยโรคมะเร็งผิวหนังจากภาพถ่ายผิวหนังอก

โดยอาศยัวิธีการเรียนรู้ของเครืÉอง (Machine Learning) โดยไม่จาํกดัขนาด

การนาํเขา้ภาพถ่ายผิวหนังและเป็นรูปแบบภาพเป็นแบบระดบั สีแดง สี

เขียว สีนํÊ าเงิน  ในงานวิจยันีÊ ได้ใช้วิธีการเรียนรู้ของเครืÉองแบบหลายวิธี

ร่วมกับการหาพืÊนทีÉของบริเวณของจุดทีÉตอ้งการตรวจสอบโดยการหา

ขอบโดยวิธีการของอัลกอริทึมแบบงูและค่าพารามิเตอร์ เพืÉอให้ได้ค่าทีÉ

ถูกตอ้งมากทีÉสุด โดยมีจุดประสงคเ์พืÉอใชส้ําหรับเป็นเครืÉองมือเบืÊองต้น

สาํหรับการวินิจฉัยโรคมะเร็งผิวหนงัเบืÊองตน้สําหรับงานทางการแพทย ์

เป็นแนวทางในการลดการพึÉงพาเทคโนโลยทีีÉนาํเขา้จากต่างประเทศ และ

การนาํวธีิการวิจยัไปใชป้ระโยชนก์บัโรคมะเร็งผิวหนงั 

 

2. วธิดีาํเนินการวจิัย 

วิธีการตรวจรู้และแยกแยะโดยอาศยัการนาํภาพผิวหนงัในลกัษณะแบบ

ต่าง ๆ มาใชเ้พืÉอวิเคราะหคุ์ณลกัษณะของโรคมะเร็งผิวหนงั ในปัจจุบนั

ลกัษณะการไดม้าของภาพผิวหนงัในบริเวณต่าง ๆ บนร่างกายสามารถหา

ขอ้มูลไดเ้ร็วขึÊนแต่การทีÉจะวินิจฉัยโรคใหร้วดเร็วนัÊนตอ้งอาศยัผูเ้ชีÉยวชาญ 

ทางผูว้ิจยัจึงไดส้ร้างเครืÉองมือเพืÉอใชใ้นการวินิจฉยัใหเ้ร็วขึÊน เพืÉอให้

สามารถเขา้รับการรักษาไดท้นัเวลา ดงัแสดงในรูปทีÉ ř 

 

ภาพของผิวหนงั
การประมวลผล

ภาพก่อน

การแยกลกัษณะ

เด่นของภาพ
การตดัสินใจ

การหาขอบโดยวิธี

รูปทรงของ

เรขาคณิต

ฐาน

ขอ้มูล

 
รูปทีÉ 1 แผนภาพระบบโดยภาพรวมทีÉนาํเสนอ 

จากรูปทีÉ 1 สามารถอธิบายส่วนประกอบของแผนภาพโดยรวม

ของระบบทีÉนาํเสนอโดยแบง่ออกเป็นแผนภาพของ 1. ภาพของผิงหนงั 2.

การประมวลผลภาพกอ่น 3. การหาขอบโดยวธีิรูปทรงเรขาคณิต Ŝ. การ

แยกลกัษณะเด่นของภาพ ŝ. การตดัสินใจ        Ş. ฐานขอ้มูล โดยจะแบ่ง

ออกเป็นขัÊนตอนไดท้ัÊงหมด Ş ขัÊนตอน สามารถอธิบายขัÊนตอนอยา่ง

ละเอียดในการทาํงานวจิยัทัÊงหมดดงันีÊ  

 

2.1 ลาํดับขัÊนตอนในการทํางานวจิัย 

ขัÊนตอนทีÉ ř. ส่วนรับภาพอินพุต คือการนาํภาพของผิวหนังของ ř. 

ผิวหนังทีÉ เป็นมะเร็งผิวหนัง Ś. ผิวหนังทีÉ เป็นปกติ และ ś. ผิวหนังทีÉ มี

ลกัษณะการอกัเสบของผิวหนงั มาทาํการเกบ็ขอ้มูลเพืÉอแบ่งกลุ่มของภาพ

ของมะเร็งผิวหนงั 

 

(ก) (ข) (ค)
 

รูปทีÉ 2 ภาพทีÉใชส้าํหรับการทดลอง (ก) ภาพของมะเร็งผิวหนงั (ข) ภาพของกระบริเวณ

ผวิหนัง (ค) ภาพการอกัเสบของผิวหนงั 

 

ขัÊนตอนทีÉ  Ś. ทําการปรับภาพก่อนเข้า เนืÉองจากการรับภาพมา

วิเคราะห์แบบสี จึงต้องมีการปรับขนาดของภาพ และการปรับปรุง

คุณภาพของภาพโดยวิธีการทางฮีสโตแกรมใหมี้คณุลกัษณะทีÉชดัเจนขึÊน 

ขัÊนตอนทีÉ ś. การหาขอบของบริเวณของมะเร็งผิวหนังโดยวิธีของ

รูปทรงเรขาคณิตใชวิ้ธีการสร้างเทมเพลตทีÉมีลกัษณะคลา้ยกบัรูปทรงทาง

เราขาคณิตเพืÉอหาค่าเฉลีÉยเพืÉอกาํหนดค่าพารามิเตอร์สําหรับอลักอริทึม

แบบงู แสดงในรูปทีÉ 3 โดยกาํหนดรูปทรงเรขาคณิตและค่าพารามิเตอร์ 

เพืÉอให้อลักอริทึมแบบงูหาขอบภาพมะเร็งทีÉเหมาะสมและลดเวลาการหา

ขอบภาพ โดยมีการกาํหนดรูปทรงเลขาคณิตดังนีÊ   รูปทรงวงกลม วงรี 

สีÉเหลีÉยม สามเหลีÉยม และ หา้เหลีÉยม  โดยรูปทีÉ Ŝ แสดงผลการหาขอบโดย

อลักอริทึมแบบงูและค่าพารามิเตอร์เซตเพืÉอหาขอบมะเร็ง 
 

(ก) (ข) (ค) (ง) (จ)
 

 
 (ก) รูปวงกลม (ข) รูปวงรี (ค) รูปสีÉ เหลีÉยม (ง) รูปสามเหลีÉยม และ (จ) รูปห้าเหลีÉยม 

รูปทีÉ 3 รูปทรงเรขาคณิตทีÉใชใ้นการสร้างเทมเพลต 
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(ก) (ข) (ค)
 

(ก) รูปตน้ฉบบั (ข) รูปการหาขอบของโดยอลักอริทึมแบบงู (ค) รูปขอบของพืÊนทีÉ  

รูปทีÉ Ŝ รูปผลลพัธ์การหาขอบของโดยอลักอริทึมแบบงูและค่าพารามิเตอร์เซต 

 

ข ัÊนตอนทีÉ  Ŝ. การเตรียมข้อมูล (Data Preparation) เมืÉอได้ชุดภาพ

ของมะเร็งผิวหนังทาํการกาํหนด Labels ของชุดภาพมะเร็งผิวหนังโดย

การแบ่งกลุ่มของมะเร็งผิวหนัง ผิวหนังปกติ  และผิวหนังอกัเสบ โดย

กาํหนดชุดขอ้มูลในการเรียนรู้อยู่ทีÉ ś,ŘŝŠ  ภาพ โดยแบ่งเป็นภาพมะเร็ง

ผิวหนัง ř,ŜśŚ ภาพ ผิวหนังปกติ ř,śşŚ ภาพ และ ŚŝŜ ภาพของภาพ

ผิวหนงัอกัเสบ และชุดของการทดสอบ ŞŘŘ ภาพ ในแบบนอกฐานขอ้มูล  

ดงัแสดงตวัอยา่งดงัรูปทีÉ ŝ  
 

(ก)

(ข)

(ค)
 

(ก) รูปตวัอยา่งของมะเร็งผิวหนงั (ข) รูปตวัอยา่งของผวิหนงัปกติ (ค) รูปตวัอยา่งของ

ผวิหนังอกัเสบ 

รูปทีÉ ŝ รูปตวัอย่างกลุม่ขอ้มลูทีÉใชใ้นการเรียนรู้และทดสอบ 

 

ขัÊนตอนทีÉ  ŝ. จากรูปทีÉ Ş การหาค่าตวัถ่วงนํÊ าหนกั (Cost Function)

โดยวิธีการเรียนรู้ของเครืÉองแต่ละแบบนัÊนจะตอ้งหาตวัถ่วงนํÊ าหนกัเพืÉอ

หาการเคลืÉอนทีÉของชุดขอ้มูลว่าไปในทิศทางใด ถ้าค่าต ัวถ่วงนํÊ าหนัก 

ออกมามีค่าน้อยเกินไปก็ตอ้งกลบัไปเขา้สู่วิธีการเรียนรู้หลายรอบ เพืÉอ

ปรับค่าให้ได้ค่าตวัถ่วงนํÊาหนกัทีÉดีทีÉสุดในการนาํไปใชง้าน ดังแสดงใน

รูปทีÉ Ş 
 

KNN

AdaBoost

SGD

การวิเคราะห์การ

ถดถอยโลจิสติด

Neural Network

Precision0-4

Recall0-4

F10-4

AUC0-4

คาํนวณคะแนนความ

น่าจะเป็นแบบกลุ่ม
มะเร็งผิวหนงั

ผิวหนงัปกติ

การเรียนรู้ โดยการใช้

โมเดลการเรียนรู้ของเครืÉ อง

เมทริกซ์ของตัวประเมิน

ผลการพยากรณ์สุดท้าย

ผิวหนงัอกัเสบ

 
 

รูปทีÉ Ş การหาค่าตวัถ่วงนํÊ าหนักและการตดัสินใจ 

ขัÊนตอนทีÉ 6. การตดัสินใจ (Decision) ขัÊนตอนนีÊจะเป็นการ

เปรียบเทียบขอ้มลูทีÉนาํมาทดสอบกบัชุดขอ้มูลทีÉทาํการเรียนรู้แลว้ จึงได้

ผลลพัธ์จากการเรียนรู้ของเครืÉองแบบหลายวิธีการ เพืÉอนาํมาตดัสินใจใน

การพยากรณ์ว่าขอ้มูลภาพรังสีทรวงอกเป็นปอดปกติหรือปอดไม่ปกติ 
 

จากตารางทีÉ 1 แสดงใหเ้ห็นถึงเครืÉองมือ และระบบการประมวล 

ผลในการทดสอบระบบ และรายละเอียดของชุดฐานขอ้มลูในการเรียนรู้

และทดสอบ 
 

ตารางทีÉ ř แสดงรายละเอียดของระบบทีÉใชท้ดสอบ 

ระบบทีÉใช้งานในการทดลอง 

ระบบประมวลผล หน่วยประมวลผล Intel Corei7 

 หน่วยความจาํ 16  GB 

การ์ดแสดงผล Nvidia 1660 

 หน่วยความจาํ 6  GB 

ระบบปฏิบติัการ วนิโดว ์10  

ฐานขอ้มูลสาํหรับการเรียนรู้ ภาพมะเร็งผิวหนงั ř,ŜśŚ ภาพ 

 ภาพผิวหนงัปกติ ř,śşŚ ภาพ 

 ภาพผวิหนงัอกัเสบ ŚŝŜ ภาพ 

ฐานขอ้มูลสาํหรับการทดสอบนอกฐาน ภาพมะเร็งผิวหนงั řřş ภาพ 

การเรียนรู้ ภาพผิวหนงัปกติ śšś ภาพ 

 ภาพผวิหนงัอกัเสบ šŘ ภาพ 

 

2.2 ตวัชีÊวดัทีÉใช้สําหรับการประเมินผล 

เมทริกซ์ทีÉใชส้าํหรับการประเมินขอ้มูลของงานวิจยันัÊนเพืÉอขจดั

หรือลดการจดัประเภทขอ้มูลทีÉไม่ถูกตอ้งในชุดขอ้มูล ชุดขอ้มูลถกูตอ้งทีÉ

มีคา่เป็นลบ Negative (N) และชุดขอ้มูลถูกตอ้งทีÉมีคา่เป็นบวก Positive 

(P) เมทริกซ์ทีÉใชจ้ะถูกกาํหนดต่อไปดงันีÊ  

เมทริกซ์ความสับสน (Confusion Matrix) คือตารางสาํคญัในการวดั

ความสามรถของแบบจาํลองในการแกปั้ญหาการจาํแนกประเภท จาก

ตารางทีÉ Ś นัÊนการแยกถกูกาํหนดใหเ้ป็นจาํนวนรวมของผลบวกจริง True 

Positive (TP) ผลลบจริง True Negative (TN) ผลบวกลวง False Positive 

(FP) และคา่ลบเทจ็ False Negative (FN) ทีÉตวัแยกประเภทรู้จกั สามารถ

แสดงคา่ไดด้งันัÊน P=TP + FN และ N=TN+FP ผลการทาํนายสรุปไวใ้น

ตารางทีÉ Ś  

ตารางทีÉ Ś แสดงรายละเอียดของระบบทีÉใชท้ดสอบ 

Expected class 

  Positive Prediction Negative Prediction 

Classes Positive True positive (TP) False negative (FN) 

 Negative False positive (FP) True negative (TN) 

 

ความแม่นยาํ (Accuracy) ถูกกาํหนดเป็นสัดส่วนของตวัอยา่งทีÉจดั

ประเภทอยา่งถูกตอ้งเทียบกบัจาํนวนตวัอยา่งทัÊงหมด อตัราความแม่นยาํ

แสดงในสมการทีÉ 1  
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


  

TP TN
Accuracy

TP TN FP FN
                                 (1) 

ผลบวกทีÉแทจ้ริง (True Positive : TP) คือผลของคา่ของขอ้มูลทีÉ

แยกแยะวา่เป็นขอ้มูลของจริงทีÉอยูใ่นกลุ่มขอ้มลู ถูกกาํหนดใหเ้ป็น

สดัส่วนของขอ้มูลของภาพรังสีทรวงอกทีÉมคีวามถูกตอ้งในการแยกแยะ 

อตัราผลบวกทีÉแทจ้ริงแสดงในสมการทีÉ 2  

                                      
rate

TP
TP

TP FN
                                       (2) 

ผลลบลวง (False Negative : FN) คือ สิÉงทีÉทาํนายไม่ตรงกบัทีÉเกิดขึÊน

จริง คือทาํนายวา่ไม่จริง แต่สิÉงทีÉเกิดขึÊน คือ จริง อตัราผลลบลวงแสดงใน

สมการทีÉ 3  

                     
rate

FN
FN

TP FN
                                      (3) 

- ผลบวกลวง (False Positive : FP) สิÉงทีÉทาํนายไม่ตรงกบัสิÉงทีÉเกิดขึÊน 

คือทาํนายวา่ จริง แต่สิÉงทีÉเกิดขึÊน คือ ไม่จริง อตัราผลบวกลวงแสดงใน

สมการทีÉ 4  

       
rate

FP
FP

FP TN
                                      (4) 

- ผลลบทีÉแทจ้ริง (True Negative : TN) สิÉงทีÉทาํนายตรงกบัสิÉงทีÉ

เกิดขึÊน ในกรณี ทาํนายว่า ไม่จริง และสิÉงทีÉเกิดขึÊน กค็ือ ไม่จริง อตัราผล

ลบทีÉแทจ้ริงแสดงในสมการทีÉ 5  

      
rate

TN
TN

TN FP
                                      (5) 

- การเรียกคืน (Recall) ถูกกาํหนดใหเ้ป็นสดัส่วนของตวัอยา่งขอ้มูล

ทีÉระบุอยา่งถูกตอ้งโดยตวัแยกประเภทวา่มีความเกีÉยวขอ้งหารดว้ยจาํนวน

รวมของผลบวกทีÉแทจ้ริงและค่าลบเทจ็ แสดงไวใ้นสมการทีÉ 6  

                                             


Recall
TP

TP FN
                                      (6)                                                                              

- FMeasure ถูกกาํหนดใหเ้ป็นคา่เฉลีÉยฮาร์มอนิกของความแม่นยาํและ

การเรียกคืน แสดงไวใ้นสมการทีÉ 7  


2*Precision*Recall

Precision+Recall
MeasureF                              (7) 

- GMean ค่าเฉลีÉยเรขาคณิตคือกาํลงัสองของค่าลบและการเรียกคืนทีÉ

แทจ้ริง แสดงในสมการทีÉ 8  


 

*Mean

TP TN
G

TP FN TN FP
                           (8)  

- ค่าสมัประสิทธิÍ สหสมัพนัธเ์ป็นทีÉใชส้าํหรับการบ่งชีÊความสมัพนัธ์

ระหว่างตวัแปร Ś ตวัโดยแทนดว้ยสญัลกัษณ ์ r โดยทีÉค่าสมัประสิทธิÍ

สหสมัพนัธ์จะมีค่าอยูร่ะหวา่ง -ř.Ř ถึง +ř.Ř แสดงในสมการทีÉ š  

2 2

( ) ( )

( ) ( )

i i

i i

x x y y
r

x x y y

   


   
                           (9) 

3. ผลการวจิัยและวจิารณ์ผล 

กลุ่มของขอ้มูลค่าสมัประสิทธิÍ สหสัมพนัธ์ของภาพถ่ายของผิวหนงั

ทีÉมีลักษณะของมะเร็งผิวหนงั ผิวหนังปกติ และ ผิวหนังอกัเสบ สาํหรับ

การเรียนรู้โดยหาความสัมพันธ์ของข้อมูลเชิงปริมาณ หรือตัวแปร

แบบต่อเนืÉองสมัประสิทธิÍ สหสมัพนัธ์เพียร์สัน โดยเขียนแทนดว้ยตวัแปร 

r  โดยค่า r  มีคา่เทา่กบั Ř.šś เป็นกลุ่มของภาพถ่ายของผิวหนงัทีÉมีลกัษณะ

ของมะเร็งผิวหนงัแทนดว้ยกากบาทสีแดง ส่วนค่า r มีคา่เท่ากบั Ř.ŠŠ เป็น

กลุ่มของภาพถ่ายทีÉมีลกัษณะของผิวหนงัปกติจะแทนในวงกลมสีฟ้า และ

ส่วนค่า r มีค่าเท่ากบั Ř.Šŝ เป็นกลุ่มของภาพถ่ายทีÉมีลกัษณะของผิวหนัง

อักเสบจะแทนในสามเหลีÉยมสีเขียว โดยการกาํหนดแกน x แทนด้วย

ขนาดปริมาณบริเวณทีÉพิจารณา ส่วนแกน y นัÊนแทนขนาดของปริมาณ

ความสูง จากการคาํนวณหาค่าสัมประสิทธิÍ สหสัมพนัธ์ของขอ้มูลทัÊงสาม

กลุ่มทําให้ ทราบ ว่าข้อ มูลทัÊ งส าม มีค วาม สัมพัน ธ์ เชิงบว กแล ะ มี

ความสัมพันธ์มาก ซึÉ งทาํให้ทราบว่าขอ้มูลของภาพถ่ายผิวหนังทัÊ งเป็น

มะเร็งผิวหนัง และ ไม่เป็นมะเร็งผิวหนังมีจาํนวนมากกว่า  ของจาํนวน

ภาพผิวหนงัอกัเสบ ถา้ตอ้งการให้ขอ้มูลมีความสมัพนัธ์กนัยิÉงขึÊน ควรทาํ

ขอ้มูลทัÊงสามกลุ่มให้มีความใกลเ้คียงกนัและยิÉงมีขอ้มูลยิÉงมากยิÉงจะไดผ้ล

ความน่าเชืÉอถือสูง ดงัแสดงในรูปทีÉ ş 
 

x = size(x1e+06)

y = height

 
รูปทีÉ ş แผนภาพแสดงการแปรผนัร่วมของตวัแปรสามตวัของขอ้มูลทีÉใชใ้นการเรียนรู้ 

 

กลุ่มของขอ้มูลค่าสัมประสิทธิÍ สหสัมพนัธ์ของภาพถ่ายผิวหนงัทีÉมี

ลกัษณะของมะเร็งผิวหนงั ผิวหนงัปกติ และ ผิวหนังอกัเสบทีÉอยูน่อกฐาน

การเรียนรู้ของระบบ โดยหาความสัมพนัธ์ของขอ้มูลเชิงปริมาณหรือตวั

แปรแบบต่อเนืÉองสัมประสิทธิÍ สหสัมพนัธ์เพียร์สัน โดยคา่ r  มีคา่เท่ากบั 

Ř.šŜ แทนด้วยกากบาทสีแดง เป็นกลุ่มของภาพถ่ายของผิวหนังทีÉ มี

ลกัษณะของมะเร็งผิวหนงั และ r มีค่าเท่ากบั Ř.šŝ  แทนดว้ยวงกลมสีฟ้า 

เป็นกลุ่มของภาพถ่ายทีÉมีลกัษณะของผิวหนงัปกติ และ r มีคา่เท่ากบั Ř.ŞŜ 

แทนด้วยกากบาทสีแดง เป็นกลุ่มของภาพถ่ายทีÉมีลักษณะของผิวหนัง

อกัเสบ โดยการกาํหนดแกน x แทนด้วยขนาดปริมาณบริเวณทีÉพิจารณา 
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ส่วนแกน y นัÊนแทนขนาดของปริมาณความสูง โดยกลุ่มขอ้มูลทัÊงทีÉเป็น

มะเร็งกับผิวหนังปกติทัÊ งสองกลุ่มมีลักษณะเป็นกลุ่มทีÉมีปริมาณความ

หนาแน่นของขอ้มูลอย่างชัดเจน ส่วนลกัษณะของผิวหนังอกัเสบมีการ

กระจายตวัค่อนขา้งมาก เนืÉองจากชุดขอ้มูลนอกฐานในกลุ่มของผิวหนัง

อกัเสบขอ้มูลนัÊนมีจาํนวนคอ่นขา้งนอ้ยเมืÉอเทียบกบัภาพถ่ายผิวหนงัทีÉเป็น

มะเร็งและผิวหนงัปกติทีÉใช้ในทดสอบระบบในกลุ่มนอกฐานการเรียนรู้ 

ดงัแสดงในรูปทีÉ Š 
 

x = size(x1e+06)

y = height

 
รูปทีÉ Š แผนภาพแสดงการแปรผนัร่วมของตวัแปรสามตวัของขอ้มูล นอกฐานขอ้มูลทีÉใช้

ในการทดสอบ 

4. สรุป 

งานวิจยันีÊได้นาํเสนอการสร้างเครืÉองมือเพืÉอใช้ในการวินิจฉัยโรค

มะเร็งผิวหนัง โดยการใช้ภาพถ่ายผิวหนังจากบริเวณต่าง ๆ ภายใน

ร่างกาย โดยการวิเคราะห์จากวิธีการเรียนรู้ของเครืÉองแบบหลายวิธีการ 

โดยระบบทีÉนาํเสนอนีÊไดต้ัÊงสมมติฐานทีÉว่า ภาพของผิวหนงัเป็นลกัษณะ

ข้อมูลคุณลักษณะภาพทีÉมีเป็นเอกลักษณ์ ซึÉ งระบบทีÉได้นําเสนอการ

วิ เคราะห์ ภาพมะเร็งผิวห นังโดยใช้ เทคนิคการห าขอบโดยวิธีห า

พารามิเตอร์ของรูปทรงเรขาคณิตจากอลักอริทึมแบบงูร่วมกบัการเรียนรู้

ของเครืÉองโดยสรุปการแยกแยะสามารถทาํไดอ้ยูที่É 99.74 % ในส่วนของ

ขอ้มูลในฐานการเรียนรู้ และ 83.3 % ในส่วนของขอ้มูลนอกฐานขอ้มูล 

ความถูกตอ้งโดยรวมการเรียนรู้ของเครืÉองแบบหลายวิธีสําหรับงานวิจัย

ในแนวทางสําหรับงานวิจยัในอนาคตอนัใกล้จะมุ่งเนน้ความถูกต้องใน

การประมวลผลใหมี้ความถูกตอ้งมากขึÊนเพืÉอวินิจฉยัโรคมะเร็งผิวหนงั 
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